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Abstrakt [CZ]

Tato bakalarska prace se zabyva vizualizaci osobnich dat autora ziskanych ze socialni sité
Facebook. Prvni ¢ést prace se zabyvéa zkoumanim teorie dat, naklddanim s nimi ve velkych
technologickych spole&nostech, jako je napfiklad Facebook nebo Google, na to navazuje ¢ast,
jak data prakticky vizualizovat. Druha Cast prace se opira o ziskané dovednosti z teorie a vénuje
se naslednému praktickému zpracovani dat. Obsahuje ziskdvani osobnich dat z plat-formy
Facebook, jejich nasledné zpracovani a vystupem této Casti je findlni vizualni koncept a jeho
prezentace prostifednictvim webové stranky.

Klicova slova: vizualizace dat, socidlni sité, data, big data, facebook

Abstract [EN]

This bachelor thesis is dedicated to the visualization of author's personal data retrieved from
the Facebook platform. The first part of the thesis deals with the data theory, its usage within
large Tech companies such as Facebook or Google. After that, the next chapter how to
visualize data in practice interlocks to the first part of the thesis. The second part of the thesis
is based on gained knowledge from the theoretical part and is consequently dedicated to the
practical data processing. It contains personal data retrieved from the Facebook platform,

its further processing and delivers output of its final visual concept presented through
the web site.

Keywords: data visualisation, social networks, Facebook, data, big data
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tvod

Déata, ich ochrana a zneuzivanie v digitdlnom priestore sa v tejto dobe stiva ¢oraz vacsou
témou. Medzi najhodnotnejsimi spolo¢nostami na svete suU technologické spolo¢nosti, ktoré
zhromazduju obrovské mnoZzstvo osobnych dat svojich pouzZivatelov. Tieto informacie im
poskytujeme dobrovolne a s dbéverou v to, Ze sU v bezpecdi. Osobne verim, Ze tomu tak naozaj
je, ale Coraz Castejsie Skandaly o Unikoch, hackerskych Utokoch alebo predaiji tychto dat
tretim stranam vzbudzuju mnohé otazky a pochybnosti. A na tie som sa snazil ndjst odpovede
v projektovej Casti prace.

Uvodna &ast prace sa bude venovat ziskaniu teoretickych poznatkov k vybranej problematike
prace, ktord pozostavala z tedrie popisujucej vyznam déat ako takych a ich jednotlivej
charakteristike. Okrem problematiky dat teoreticka Cast prace bude popisovat jedného

z vyznamnych hracov na trhu, ktory zhromazduje najvacsie mnozstva uzivatelskych dat.
Nasledne svoju pozornost upriamim na zistovanie informacii o samotnej vizualizacii dat, ako je
dobre postupovat, aké formy vizualizacie pozname, a ako mézeme data ziskavat. V zavere tejto
Casti prace bude zhrnuty pristup ako data efektivne vizualizovat.

Druhd, velmi vyznamna cCast prace, bude venovana projektovej Casti bakalarskej prace.

V Uvodnej Casti bude charakterizovany vyznam samotnej prace a jej ciel. Nasledne na to naviaze
proces tvorby samotnej vizualizacie od zberu dat, cez ich triedenie, obsahovu a informa&nu
Strukturu ich prezentécie, az po samotné vizudlne spracovanie, ktoré predstavuje primarny
zédmer tejto prace.

Co ma v&ak viedlo k vyberu samotnej témy tejto prace? Prvotnym cielom bolo zdokonalit sa

vo vybranej oblasti a prehibit doposial ziskané poznatky o praci s d4tami a ich interpretéciou.
Cielom prace bude vizualne interpretovat osobné uzivatelské data tak, aby sam clovek, ktorého
sa tieto data tykaju mal prehlad o tom, aké vSetky informacie sU o nom zistitelné z kluCovych
zdrojov dat, a to primarne zo socidlnych sieti a sekundarne v tomto uzivatelovi vzbudit zaujem
o danu problematiku a zamyslenie sa nad rfou.






teoreticka cast
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ata

Uvodné strany kapitol teoretickej prdce budii venované vymedzeniu
problematiky, vysvetleniu zdkladnych pojmov a oblasti, ktorej sa budem
venovat. V prvej kapitole su definované data ako pojem v dnesnej dobe.

V tej druhej sa zaoberam uz priamo vizualizdciou dat a skiimam ich

po vytvarnej stranke. Som si vedomy, Ze pre odbornii verejnost, ktora
bude tuto bakalarsku pracu citat pripadne posudzovat, méZu byt tieto
informdcie zname, no rozhodol som ich zaclenit, nakolko si myslim, Ze pre
mrna a moje skitmanie boli tieto zistenia potrebné a zdsadné. Na druhej
strane si myslim, Ze mozu byt pre spominanti odbornii verejnost niektoré

informdcie obsiahnuté v tejto prdaci nové, a zdaroven obohacujtice.

Big data

Data alebo aj informacie - Udaje - poznatky, takto nam definuju pojem synonymické slovniky.

V poslednom obdobi sa véak mdZzeme stretnut tiez s ndzvom ,Big Data”. S definiciou som si
pomohol na stranke spolo&nosti Oracle, ktoréd patri medzi lidrov v tejto oblasti (SAS Institute,
2018). Big data, alebo aj ,velké data’, ako ich mézeme oznadovat ako velké a zlozité sUbory dat
(data sety), ktoré Standardné programy nie sU schopné spracovévat a spravovat. Toto obrovské
mnozstvo dat méze napomahat spolo¢nostiam zlepsovat ich biznis znizovanim nakladov,
predikovanim poruchovosti strojov, predpovedanim chovania zékaznikov, analyzovanim produktov
na zaklade spéatnej vazby od zakaznikov a tak dalej. Na strankach Oracle piSu, Ze data sa stévaju
kapitalom velkych technologickych spolo¢nosti, s ¢im je nemozné nesuhlasit.

Big data charakterizujeme podla troch kategdrii. V angli¢tine ich oznacujeme na zaklade ich
anglickych nazvov ako 3 V.

> Volume (objem) - okrem $truktUrovaného ukladame aj nestrukturalizovany obsah.
V pripade Big Data hovorime o objemoch dat o velkostiach petabyte.

> Velocity (rychlost) - niektoré aplikacie vyZaduju analyzu dat v redlnom Case, preto je
rychlost velmi dolezZita. Jedna sa napriklad o rozpoznavanie tvari z kamier.



5> Variety (réznorodost) - v dnednej dobe nie sU data len Struktirované, ale ukladame aj
velké mnozstvo dat, ktoré sU nestrukturalizované, ako napriklad video, rozsiahle texty,
obrazky, zvuky, ktoré sa nasledne musia spracovavat a vytvarat metadata.

> Coraz dastejsie sa pouziva aj §tvrté V a to Veracity (vierohodnost) - vznika sice
mnozstvo dat, ale je potrebné zistit ich hodnotu a pravdivost, a teda, ¢i je mozné ich
dalej vyuzit v nas prospech. (Oracle, 2014)

Aky ale maju velky podiel velké data" v sUasnosti? Nikdy totiz neboli tak velkou témou ako

v poslednych rokoch, a ako mézeme vidiet v grafe nizSie (Statista, 2018), este v roku 2015
spolo¢nosti vyuzivali adaptaciu dat v ramci firmy len z priblizne 17-tich percent a az 36 percent
nemalo plan, respektive nemali v plane vyuzivat tie technoldgie na spracovavanie ,velkych dat’,
no od roku 2017 je vidiet obrovsky obrat v tychto ukazovateloch, ¢ize mdzeme predikovat, Ze
tieto technoldgie su na obrovskom vzostupe.

A mbéZzeme ocakavat, Ze tieto velké data, ktoré produkujeme aj my samy sa stanu suUcastou
nadich zivotov a ovplyvnia né$ Zivotny Styl a spdsob, ako interagujeme so svetom. (Viktor Mayer-
Schoénberger, 2014 str. 14)
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GRAF 1 - REBRICEK NAJHODNOTNEJSICH SPOLOCNOSTI V ROKU 2008 PODLA FINANCIAL TIMES

Data ako nova komodita v 21. storocCi

.Déta sa zmenili na surovinu podnikania, cenny ekonomicky vstup, ktory umozruje vytvarat nové
ekonomické hodnoty." (Viktor Mayer-Schoénberger, 2014 s. 13) Opéat som si pomohol knihou Big
Data, kde to autori trefne zaznamenali. Ked' sa pozrieme na rebri¢ek najhodnotnejsich firiem

z rokov 2008 a 2018 mbzeme si vSimnut, ze sa zdsadne obmenil a vytratili sa velké spolo¢nosti -
hlavne teda ropné spolo¢nosti ako napriklad PetroChina, Exxon, Gazprom, Royal Dutch Shell,
ktorych produktom je pochopitelne ropa, a zamenili ich velké technologické spolo¢nosti,
ktorych hlavnym produktom je hardware a software (Apple, Microsoft), online predaj (Amazon,
Alibaba), online reklama (Alphabet, Facebook).
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V obidvoch tabulkach je zobrazena trhova hodnota firiem k driu 31. marca. PrvyU z roku 2008
zostavil magazin Finacial Times vo svojom rebri¢ku FT Global 500 (Finacial Times, 2008). Druhy
rebri¢ek zostavovala spolo&nost PwC. (Global Finance, 2018)

Ako je mozné porovnat v tabulke z roku 2018, az 7 z 10-tich spolo¢nosti je z oblasti technolégif
oproti roku 2008.

Global Global
rank rank Market
2008 2007  Company Country value $m  Sector
1 1 Exxon Mobil us 452,505.1 Oil & gas producers
2 PetroChina China 423,996.2 Oil & gas producers
3 2 General Electric us 369,569.4 General industrials
4 6 Gazprom Russia 299,764.4 Oil & gas producers
5 16 China Mobile Hong Kong 298,093.2 Mobile telecommunications
6 9 Indl & Coml Bank of China China 277,235.5 Banks
7 3 Microsoft us 264,131.9 Software & computer services
8 5 AT&T us 231,168.1 Fixed line telecommunications
9 10 Royal Dutch Shell UK 220,110.2 Oil & gas producers
10 13 Procter & Gamble us 215,640.1 Household goods & home construction

TABULKA 1 - REBRICEK NAUHODNOTNEJSICH SPOLOCNOSTI V ROKU 2008 PODLA FINANCIAL TIMES

PwCGlobal Top100
Market Cap ($

Industry bn)
1 Apple USA Technology 851
2 Alphabet USA Technology 719
3 Microsoft USA Technology 703
4 Amazon.com USA Consumer Services 701
5 Tencent China Technology 496
6 Berkshire Hathaway = USA Financials 492
7 Alibaba China Consumer Services 470
8 Facebook USA Technology 464
9 JPMorgan Chase USA Financials 375
10 Johnson & Johnson  USA Health Care 344

TABULKA 2 - REBRICEK NAJHODNOTNEJSICH SPOLOCNOSTI V ROKU 2018 PODLA PWC GLOBAL TOP 100

Z tychto poznatkov mézeme vyditat, ze data sa stali novym druhom tovaru/komoditou, novym
zlatom pripadne ropou. Akurat zdrojom tazby uz nie je primarne zemska kbra, ako tomu je

v pripade tazby ropy, ale hlavnym zdrojom tazby a produktom sa stavaju data. Otazkou je,
preco prave data ziskavaju na takej hodnote? V knihe Big Data, hovoria o tom, Ze v datach je
obrovsky potencidl, a to hlavne kvoli tomu, ze sU ,recyklovatelné’, takze pokial ich vlastnime

a maju samozrejme potrebnu kvalitu, je mozné s nimi pracovat opakovane. Cize ked som vys$sie
spominal prirovnanie k nerastnym bohatstvam, tak data maju oproti nim tU vyhodu, Ze sU znovu
pouzitelné, a teda mdézeme ich predat viac krat. (Viktor Mayer-Schénberger, 2014 str. 115)



Socialne média a ochrana osobnych Udajov

Ked som sa rozhodoval, na ¢o sa chcem primarne sUstredit v mojej bakalarskej praci, tak

to nebolo vobec jednoduché. Uz na zadiatku som vedel, Zze téma dat je velmi zaujimava,

no venovat sa minimalne teoreticky celej tejto oblasti je v rozsahu urcite viac ako rozsah
bakalarskej prace. Vedel som vsak, ze jednym z najvacsich drzitelov dat sU prave zname
technologické spolo¢nosti, ktoré prevadzkuju rovnako zndme socidlne média. Ak sa zamyslime
nad tym, ¢o vyplyva z tabuliek vyssie, ze najhodnotnejsimi spolo¢nostami sU prevadzkovatelia
tychto socidlnych sieti ako napriklad YouTube (vlastni Google), Facebook, Instagram (vlastni
Facebook), ktorych hlavné produkty sU zadarmo, tak ako je mozné, Ze tieto spolo&nosti maju
tak obrovsku hodnotu. Odpoved su zrejme data. Nase data, ktoré my poskytujeme zadarmo.
Dal&im aspektom, ktory ma zaujimal a bol témou roku 2018 (a zrejme aj bude podas najbliz&ich
rokov) je ochrana osobnych Udajov. Prave tieto fakty ma nabédajy venovat sa tejto oblasti dat
podrobnejsie.

Dvaja velikani

Medzi najvacsie globalne spolo¢nosti v oblasti socidlnych sieti patria jednoznacne Google
a Facebook, preto som svoj féokus zameral prave na tychto dvoch velikanov.

V portféliu Facebooku je samozrejme samotny Facebook, dalej Instagram, Messenger,
WhatsApp (dve posledné sU komunika&né platformy), a daldie mensie produkty, medzi ktoré
patria nastroje pre ostatné spolo&nosti, ktoré ich vyzivajl na spravu svojich rekldm. (Facebook,
2019)

Portfdlio spolo¢nosti Alphabet, do ktorej spada Google, je podstatne pestrejsie a komplexnejsie.
Ak spomenieme len tie najddlezZitejSie, tak suU to produkty ako Google Search, Chrome, Google
Translate, Google Maps, YouTube, Gmail, Google Messages, Photos, Google Calendar, netreba
zabudnuUt na OS Android a nehovoriac o Google Pixel teleféone, Google Home alebo Google
Chromecast - kazda z tychto platforiem drzi obrovské mnozstvo nasich Udajov, takze mézu
zaznamenavat prakticky cely nas den. Ak sa vSak zameriame len na socidlne siete, tak vlajkovou
lodou v Google je YouTube. Okrem tychto produktov maju v portféliu taktiez platformy pre tretie
strany, ktoré mézu spravovat svoje reklamy a vyuzivat data v ramci siete Alphabet. (Google,
2019)

Pri ¢itani jedného z ¢lankov a infografiky na webe Visual Capitalist autor poukazuje z akej formy
ziskavaju prijmy najvacsie technologické spolo&nosti ako Apple, Alphabet, Microsoft alebo
Facebook. A podla vykazov prijmov v pripade Alphabet tvori prijem z reklamy 85% a v pripade
Facebooku je to na Urovni az 98,5%. (Desjardins, 2019)

V tabulke nizsie mdézeme vidiet, Ze v prvej Sestke najpouzivanejsich socialnych sieti viddnu prave
produkty tychto dvoch spolo&nosti. Zvy&né 4 platformy z tabulky pochadzaju z Cinskej ludove;j
republiky a sU pouzivané najma na tomto trhu.

n
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GRAF 2 - SVETOVE NAJPOUZIVANEJSIE SOCIALNE SIETE, JANUAR 2019,
ZOBRAZUJE POCET AKTIVNYCH POUZIVATELOV V MILIONOCH

Aké data o nas platforma Facebook zbiera

Facebook na svojej stranke o zdsade pouzivania Udajov uvadza druhy informacii, ktoré o nas
uklada. Informacie ukladaju do segmentov ako ,Veci, ktoré vy a ini robite a poskytujete”

a ,Informacie o zariadeniach" kde maju podrobne rozpisané, ktoré informéacie o nas zbieraju.
(Facebook). Idealnym spbsobom je v8ak stiahnut si svoje déta priamo z Facebooku a vidiet

redlne, Co zhromazduju.

To urobil autor ¢lanku Todd Haselton na webe CNBC, ktory sa na to pozrel podrobnejsie.

V ¢lanku spomina najzaujimavejSie zistenia. Facebook o nas uklada vSetky spravy, ktoré

sme kedy poslali, komentare, zmeny statusov a vSetky interakcie. Okrem toho aj Udaje na
rozpoznavanie tvare, dalej zoznam priatelov, kontakt list, navstivené udalosti, logy z prihlasenia,
zaznamenavaju nadu polohu, vedia na aku reklamu sme klikli a ¢o nés zaujima. (Haselton, 2018)

Aka je hodnota ludi v digitalnom priestore

Svoje skUmanie som smeroval aj k otazke, aka je hodnota dat, a aka je nasa hodnota v digitdlnom
priestore? Ak si uvedomime, Ze vyuzivame sluzby najhodnotnejSich technologickych firiem ako
napriklad Google alebo Facebook zadarmo, o je ich najvac¢sim produktom? Zaujimavy titulok je
mozné najst v Studentskej praci ,Study case: Facebook’, ktory znie ,If you are not paying you
are the product’, vo volnom preklade ,ak neplatis, si produktom”. V kapitole dalej porovnava
Facebook a YouTube, kde sice obidve platformy zardbaji na naS8om obsahu, no YouTube sa snazi
do istej miery odmernovat svojich tvorcov. (Zewdu Melkamu, 2016 s. 21)

Svoj pohlad do témy vnasaju aj autori knihy Big Data, ktory poukazuju na vstup Facebooku
na burzu. Veder pred vstupom spolo&nosti na burzu, banky a experti stanovili cenu 38S za
akciu, ¢o zodpovedalo cene 104 milidrd doldrov. No skutoc¢né hodnota bola ind. Vo finanénych
spravach priznali aktiva v hodnote 6,3 miliardy doldrov. Hodnota dat, ktoré uchovavaju vsak
nemala prakticky Ziadnu hodnotu, pritom firmu tvoria prakticky len data. M6Zzeme si vS8imnu
velky nepomer medzi trznou kapitalizaciou cca. 104 miliard doldrov a U¢tovnych zostatkov



v hodnote 6,3 miliardy dolarov. AvSak spolo¢nost Gartner zhromazdila 2,1 biliénov spenazitelného
obsahu, ako sU diskrétne Udaje, ale aj reakcie ako ,paci sa mi to", komentare atd., pricom kazdy
datovy bod mal hodnotu priblizne 5 centov. V kone¢nom désledku mal kazdy uzivatel hodnotu

v priemere 100 dolérov. (Viktor Mayer-Schoénberger, 2014 str. 131)

Priemerny prijem na uzivatela

Jednou z metodik ocerovania je metrika ,Average revenue per user” (dalej len ARPU). VyuZiva
sa hlavne pri socidlnych sietach a je to celkovy prijem spolo¢nosti vydelend poc¢tom uzivatelov.
(Wikipedia, 2019) S touto metodikou pracovali na projekte Data Calculator, kde na zaklade
pouzivanych socidlnych sieti a frekvencie ich pouzivania vypocitaju cenu VaSich dat v digitdlnom

How much data do you want
@ to share?

Anonymous Full
Profile

Share Location Data | Share Health Data

priestore.

2,
o
0

00

OBRAZOK 1 - DATA CALCULATOR

Podla autora Felixa Richtera z portélu Statista, odkazujuceho sa na finan¢nU spravu Facebooku,
bolo priemerné ARPU spolo&nosti Facebook v roku 2018 2496 S (suma je vratane dalsich
produktov Facebooku - Instagram, Messenger, WhatsApp). Ak sa pozriem na tabulku nizsie, tak
ARPU sa z roka na roka zvyS$ovalo a podla zdroja tento rast prijmu ani uzivatelov nezastavili ani
medializované problémy spolo&nosti v sUvislosti s kauzou Cambridge Analytica. (Richter, 2019)

Facebook's annualized revenue per user from 2012 to 2018 (in U.S.
dollars)

24.96
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U.S. dollars
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GRAF 3 - PRIEMERNA ARPU SPOLOCNOSTI FACEBOOK
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ARPU za rok 2018 spolo¢nosti Google je podstatne vyssi, v ¢lanku zurnalistu Frederica Fillouxa,
ktory sa taktiez odvolava na finan&né reporty a v ¢lanku porovnava aj dalSie velké digitalne
média je hodnota pre Google a jej dalSie produkty stanovena

na 137~ S.

Ktoré data ovplyvnuju nasu hodnotu

Problematikou ocenovania dat sa zaoberali aj v magazine Financial Times, kde vytvorili online
kalkulaCku, v ktorej zohladnuju rézne informécie od demografickych Udajov, veku, pohlavia,
povolania, rodinného stavu ale aj zdravotnych informacii, vlastnictve nehnutelnosti, volno-

C¢asovych aktivit a zdkaznickeho spravania. Dobre to poukazuje na fakt, ktoré vstupné data
ovplyvihuju nasu hodnotu.

birth re
lata about individual

r job?

engaged to be married?

OBRAZOK 2 - KALKULACKA HODNOTY DAT PODLA FINANCIAL TIMES

Abstraktné ponatie

V roku 2013, prisiel so zaujimavym projektom, a mohli by sme ho kategorizovat ako konceptuélne
umenie, Federico Zannier, ktory ,vydoloval" svoje data zo svojej online aktivity. Data zahfnali od
navstivenych stranok, cez geo-lokacie, logy z pocitaca, ktoré aplikacie pouzival atd.

V projekte chcel poukézat na fakt, Ze v reklame sa toci obrovské mnozstvo penazi, a prave
tieto spolo¢nosti zardbaju na nasich reklamnych profiloch. Rozhodol sa predavat tieto svoje
vydolované" data na crowdfunding platforme Kickstarter. (Zannier, 2013)

Every website I visited is visualized with a cube falling from the sky: each cube is is marked with the
s This is a visualization of my geolocation 24 hours a day.

OBRAZOK 3 - PROJEKT FEDERICA ZANNIERA



vizualizacia dat

Na zaciatku svojho skitmania som si poloZil otdazku ,,Co je design
informacii?“. Mohlo by sa zdat, Ze pre budiiceho designera to bude
jednoducha odpoved, avsak prehlbovanim znalosti v tejto téme som dospel
k zdaveru, Ze na to nie je jednoznacna odpoved. V snahe zadefinovat to
jednou vetou by sme mohli povedat, Ze sa jedna o vizudlne spracovanie
informacii alebo dat, avsak tento pojem moZe znamenat aj omnoho

viac. Design informdcii méZeme chdpat ako informacnu grafiku, tiez

pod zndmejsim pojmom infografika, a méZzZe to byt vizualizdcia dat -

v anglictine data visualisation a taktieZ pojem informacna architektira.

Informacny design a historicka nadvaznost

Prvé naznaky vizualneho vyobrazenia informéacii mézeme pozorovat uz pred tisickami rokov. Boli
nimi prvé jaskynné malby. Neskér to boli mapy, vek prvej svetovej mapy odbornici datuju na
priblizne 550 rokov pred nadim letopo&tom. (FRIENDLY, 2009 s. 4)

Anavimader's Map of the World

OBRAZOK 4 - PRVA SVETOVA MAPA Z ROKU 550 P.N.L.

Dalej sU to rézne rodokmene &i diagramy. Od 18. st., v dobe osvietenstva, prichadza k rozvoju
vedy, astrondmie a matematiky. O doélezity milnik sa na prelome 18. a 19. sa postaral britsky
vedec Wiliam Playfair, ktory vynaSiel zékladne formy zobrazovania Statistik. Bol to liniovy graf,
stlpcovy graf a kolagovy graf. (Spence, 2004) Dalsia ukéZka je z roku 1869, v ktorej Charles
Joseph Minard zobrazil v kartografickych mapach diagramy a grafy. Na jeho praci zobrazoval
napoleonské taZzenie do Ruska aj so stratami na zivotoch. (Mapping Complex Information, 2012

15



1sed e)d13alo08}

18P EroezIenzin

. 17 Coutary

T [E=r g ===

R

e CHART > ~
e iiearesnge exf Cone Finr )
& ’“’ e rfﬂf&wﬁn-/kjnn’_u
s | k%udi‘%“wl}ﬂ_/ —
T e G eary.

g
R

S

Y

OBRAZOK 5 - GRAFY WILLIAMA PLAYDAIRA
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OBRAZOK 6 - MAPA CHARLESA MINARDA

Naplno sa zacal informacny design prejavovat v 20. storoci. Z mnozstva ukazok spomeniem
niekolko dbélezitych mien a milnikov. Za priekopnika informac¢ného designu bol povaZzovany &esky
rodak Ladislav Sutndr, ktory bol nazoru, Ze funkcionalita by mala byt nad estetikou a informacie
by mali byt efektivhe od komunikované. Jednym z jeho diel bol americky telefénny zoznam,
ktory vyznamne ulahdil jeho pouzivanie. (Mapping Complex Information, 2012)

Za skvelu ingpiraciu z 30. rokov 20. storoCia mézeme povazovat prvi mapu londynskeho metra
od Harryho Becka. Pri tvorbe mal v zasade volnu ruku, musel dodrziavat len grafické Standardy
no nie kartografické. Beck mal skUsenost s technickym kreslenim elektrickych obvodoyv,

v ktorych sa pouzivali horizontélne linie, 90° a 45° uhly. Tieto konvencie preniesol aj do mapy
metra. Mapa tak bola oslobodend od akychkolvek geografickych pravidiel a naberala abstraktnu
formu. AvSak v podzemi zobrazovala redlnu podobu tras ¢o v tomto pripade malo logiku, kedze
cestujuceho v metre, ¢ize pod zemou, nezaujima ako to vyzerad na povrchu. (llinsky, 2010 s. 4)
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OBRAZOK 7 - MAPA LONDYNSKEHO METRA, HARRY BECK

Termin informacny design neskor spopularizoval Edward R. Tufte, ktory patri medzi sU¢asnych
odbornikov v oblasti informac¢ného designu a ktory v roku 1982 vydal knihu ,Vizuélne zobrazenie

kvantitativnych informécii* (volny preklad). Primarne sa teda jedna o zobrazovanie informacii
a diagramov z kvantitativnhych dat. (Wikipedia, 2018)

Infografika

Pojem inforgrafika popisuje Mark Smiciklas vo svojej knihe ,The Power of Infographics”. Smicklas
poukazuje, ze infografika moze byt zadefinovana ako akasi vizualizacia dat ¢i napadov, no musi
v sebe niest informaciu, ktora sa stava hlavnou myslienkou vizualizacie a zaroven by mala byt
vizualizaciou predana lahko a zrozumitelne danému divakovi. (Smiciklas, 2012 s. 3)

Cize spojenim ilustracii, kolaZi a samozrejme informécii a dat vytvarame informadnu grafiku
a vizualny pribeh, ktorého cielom je pomoct sa ¢o najrychlejsie a najjednoduchsie zorientovat
v danej problematike.

Vizualizacia dat
Vizualizaciu dat oproti infografike mdzeme chapat ako surové zobrazenie dat, zvacsa bez
linearity a interpretované hlavne v digitdlnom prostredi.

Svoj postoj opieram o vyjadrenia Matthewa Pritcharda a jeho porovnanie medzi infografikou 17
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a vizualizaciou dat, kde hovori o ich rozdieloch. Podla Pritcharda pri vizualizacii dat nemusime
zobrazovat akysi ,vizudlny pribeh’, a na rozdiel od infografiky zobrazujeme ,len" surové data, ¢o
nam dovoluje objektivnejsie zhodnotenie témy. (Pritchard, 2016)

To znamena, ze informacie a data, ktoré zobrazujeme nie sU podporované ziadnymi vizualnymi
prostriedkami a nevnimame ich ako celok Ci pribeh. Grafické prvky nam vSak len pomahaju data
pochopit a pohybovat sa v nich podla nasho uvazenia.

Okrem toho, oproti infografike je vac¢sinou proces vyroby generovany na zakladne
naprogramovanych algoritmov. Sice suU vizualizacie z pociatku navrhované lfudmi, finalny
produkt je kresleny algoritmicky a s grafickymi softvérmi. Vizualizacia tak vzdy méze byt lahko
aktualizovana novym prisunom dat. Rozdiel nastava pri zobrazovani velkého mnozstva dat

v informaénej vizualizacii, kde infografika vychadza esteticky bohatsia. (llinsky, a ini, 2011 s. 7)

Vizualizacia dat sa taktiez stala atraktivnou disciplinou pre digitadlnych umelcov. Za oblUbeny
nastroj pre kreativne programovanie mdzeme povazovat napriklad programovaci jazyk

Processing, o ktorom sa bliz§ie zmienujem v dalSich kapitolach tejto prace.

Informacna architektura

Informacéna architektura (dalej 1A) nie je vyslovene vizudlnou zélezitostou, a preto viac spada do
oblasti User Experience’ (dalej UX). No jej prinos je (nielen) v digitadlnom prostredi obrovsky. IA
chapeme ako rozvrhnutie informacii v ramci daného média - napriklad web, software, mobilné
aplikacie a, samozrejme, to nemusi byt len digitdlne médium. Tak sa jedna o akUsi informacnu

a obsahovu hierarchiu, s ktorou sa stretdva a pracuje koncovy uzivatel.

Ako sa uvadza na webe InstitUtu informacnej architektury, dobrou IA pomahame pouzivatelom
najst to, ¢o hladaju. Tato zru¢nost je tiez ddlezitou sUcastou UX, ale tiez dalsich disciplin ako
tvorba obsahovej stratégie, technického pisania a taktiez v interakénom designe. (Institute)

Aj ked sa niekomu mobzu zdat jednotlivé vyssSie zmienované pojmy rozdielne, prienik
designovania dat a informécii je u kazdého zrejmy a ich vysvetlenie je pre dalSie skimanie
problematiky dolezité.

Uplatfované zasady pri tvorbe

Noah llinsky vo svojej knihe ,Beautiful Visualization” hovori o krase vizualneho spracovania (nie
len dat). Co ale musi spifiat, aby sme mohli o vysledku hovorit, Ze je pekny? Je to hypotéza,
ktord mdézeme len tazko definovat, kedZe pre kazdého moze slovo pekné znamenat nieco iné.
No pri pouzivani niekolkych konvencii, o ktorych piSe Noah, mézeme ziskat ocakavany ,krasny”
vysledok. Tymi zasadami nie je len esteticka Cast projektu, ktord je samozrejme ddlezita, no
dolezita sa zda byt tiez informativnost, efektivnost - zobrazenie spravnych a inovativnost.
Postupne si rozoberieme tieto pravidla. (llinsky, a ini, 2010 s. 1)

1 User Experience — sposob akym l'udia interaguju s nasim produktom, a aky pocit z jeho pouzivania maju.



Informativnost

Klucom k Uspechu kazdého vizualuy, Ci uz pre oko krasneho alebo nie, je umoznit pristup
k informacii, takze pouZivatel z neho ziska urdity vedomost. Vizual, ktory toto nespliiia, zlyhal.
KedZe je to najddlezitejsi faktor pri urc¢ovani celkového Uspechu, schopnost poskytnutia
informécie, tak musi byt primarnou hnacou silou designu vizualu. (llinsky, a ini, 2010 s. 2)

Efektivhost

Tento bod nadvéazuje na ten predosly. Ako je zrejmé, kazdy vizual by mal odovzdavat nejaku
spravu. Pristup k tejto sprave by mal byt jasny, nemal by byt komplikovany, to znamena, ze by
mal byt zbaveny rusivych vplyvov, pripadne by nemal zobrazovat irelevantné data, ktoré by
tomu mohli zamedzovat. Ak splnime tieto podmienky, méZzeme hovorit o efektivnej interpretacii
vizudlu. (llinsky, a ini, 2010 s. 2)

Dobrym prikladom by mohla byt informacna tabula na vlakovej stanici. Je nedela vecer, utekdm
na vlak a ponahlam sa. Takyto scendr vac¢sinou nezazivam sdm. Pri tom zhone sa vSak viem
zorientovat na Ciernej tabuli, ktord viac-menej vzdy vyzera rovnako. A prave tu mézeme vidiet
efektivne spracovanie dat. Mentalny model, ktory mame v sebe zakdédovany a jednoducha
interpretacia v jednom riadku ndm umoznuje rychle zorientovanie sa v aktuélnej dopravnej
situacii. Nejedna sa sice o esteticky krasnu ukazku, a mohli by sme polemizovat, ¢i sa to da
spravit lepsie, no myslim si, ze tU zakladnU myslienku, a tou je funkénost a efektivne vyjadrenie
dat, to spina.

OBRAZOK 8 - INFORMACNA TABULA - VLAKOVA STANICA

Estetika

Zakladné grafické prvky, ako suU tvary, farby, Ciary, textury a typografia sU samozrejme

nevyhnutnou sucastou vizudlu. Ich U¢elom je napomahat Citatelovi v orientécii a spravne ho

chéapat. Treba vsak mysliet na to, Ze v pripade nekorektného pouzivania mézu skor tieto prvky
spbsobovat potenciondlnu prekazku a nasledny problém v interpretécii. Treba za kazdych

okolnosti pozerat na primarny ciel, a to prezentovanie informécii. Takze aj v tomto pripade plati,

Ze menej byva viac. (llinsky, 2010 s. 2) 19
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Casto sa mdzeme stretdvat s roznymi trendami, novymi vizudlnymi pristupmi, kde mézeme
vidiet, Ze cielom autorov nie je dodat zrozumitelné informécie Citatelovi/uzivatelovi, ale
primarnym cielom je byt iny a vytvorit nieCo vizuélne atraktivne. Samozrejme nemdézeme hovorit
len o tom, Ze vizudlnu interpretaciu treba potlacat, nie je predsa ni¢ krajsie ako vidiet veci, ktoré
funguju a sU pekné.

Nadcasovost

Plati to vo vSetkom. Pokial chceme byt odlisni, musime byt inovatori a prist s nie¢im novym.
V pripade vizualizacie dat to méze byt napriklad vysledny format.

Niekedy bezny papier ako vystup postacoval, ale postupne zacali byt tvorcovia odvéaznejsi,
prikladom mézu byt rdzne pop-up knihy, v ktorych uz mézeme vidiet ndznaky interakcie medzi
Citatelom. V poslednych rokoch sa forma meni na digitalnu a data vizualizujeme pomocou
naprogramovanych algoritmov.

OBRAZOK 9 - UKAZKA Z KNIHY ,BUDAPEST POP-UP BOOK", LIVIA HASENSTAUB

S prichodom novych technoldgii vstupuju do vyslednych prac rézne interakéné prvky, ktoré
reagujUu na pohyb, hlas alebo hmat a prave tieto veci mézu vysledok obohacovat a vnasat doriho
prvky nadc¢asovosti.

Zaujimavym prikladom je projekt AntiMap, ktory uz je sice von istU dobu, no mézeme v nom
badat rozne inovacie. Mobilna aplikacia nahrava vasu aktivitu a na zaklade vstavanych funkcii
ako GPS alebo ,compass sensor” zbiera data, ktoré nasledne vizualizuje, a tu sa dostavame

k spominanej interakcii s pouzivatelom. Tiez je zaujimavé real-time zobrazovanie dat. (Visnjic,
2012)

Latide 39248164
Longtuce: 17556119

e

GLIGK TO RESTART.

OBRAZOK 10 - UKAZKA Z APLIKACIE ANTIMAP



Animacie
Danyel Fisher v knihe ,Beautiful Visualization" hovori o dalSom principe, a tym je animécia. Nie je

nutng, ale velmi napomaha celkovému dojmu.

Dnesné technoldgie ako JavaScript, Processing alebo video-editacné nastroje ako After Effect,
Motion, atd. napomahaju tvorcom k tvorbe a distribUcii animovanej vizualizacii dat. Pomocou
animacie mézeme este jednoduchsie porozumiet kontextu a zo statického vizuélu vieme naopak
dynamikou vytazit este viac.

Danyel tvrdi, Ze pokial je dvojrozmerny staticky obraz dobry, potom pohyblivy obraz bude este
lepsi. Pohyb vsetci dobre pozndme a je ndm znamy, vidime ako sa vSetko meni v redlnom Case.
Animacia zobrazuje, ako sa Udaje menia v priebehu Casu, a aj to mbze pouzivatela viac vtiahnut
do obrazu. (llinsky, a ini, 2010 s. 329)

Zhrnutie

Musime si uvedomit, ze pokial chceme dosiahnut pozitivneho vysledku je délezité brat ohlad
aj na isté zasady, a tymi hlavnymi sU informativnost a efektivnost. Pokial sa ndm to podari

a priddme k tomu kusok inovativnosti a kvalitné vizudlne spracovanie, mdzeme ocakavat aj
skvely vysledok.

V4

Ako postupovat pri efektivnej vizualizacii

Dodrziavanie spravneho procesu pri tvorbe je dblezité v kazdej oblasti. Tak isto je tomu aj pri
tvorbe vizualizacie dat. Nie je to len zdsadami, ktoré sU uvedené vySsie, ale aj spravne kroky
v procese tvorby mézu dopomdct ndSmu projektu.

Proces tvorby pri vizualizacii dat

V knihe ,Beautiful Visualization” autor Ben Fry v procese tvorby vizualizacie dat taktiez
identifikuje 7 faz. Tieto fazy sa pokuUsim v nasledujucej podkapitole v jednoduchosti vysvetlit.
Ben Fry tiez uvadza, ze samozrejme sa moze stat, ze niekde tieto fazy mozeme aplikovat vSetky
a inde len Cast s z nich. Zalezi od projektu.

> Acquire - mbézeme chapat ako ziskavanie dat pre nas konkrétny Ucel
> Parse - analyzovanie dat, ich Strukturalizacia a kategorizacia

> Filter - filtrovanie dat a vymazavanie nepotrebnych Udajov

> Mine - aplikovanie metdd zo Statistiky a data miningu

> Represent - vyber Stylu vizudlnej prezentacie, a teda ¢i pouzijeme jednoduché
grafy napriklad stlpcové, kolaCové, stromovu Strukturu alebo si vyberieme zloZitejSie
vizualizacné néastroje a vysledok interpretujeme, napriklad pomocou Processingu

> Refine - zdokonalovanie vytvorenej vizualizacie po funkénej a estetickej stranke

> Interact - pridanie interakcii a animacii pre zlepsenie uzivatelského zazitku 21
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Tieto jednotlivé fazy si vyzaduju vzdy Specificky talent respektive tie spravne schopnosti
a mnoho kréat je to v rdmci jednej osoby zloZity proces. (Fry, 2008 s. 5)

Dajme vizualizacii pribeh

Na tvrdenie Ben Fry reaguje a nadvéazuje Matthias Shapiro v knihe ,Beautiful Visualization®, kde
hovori, e okrem skibenia schopnosti, ktoré vedia zastresit dané fazy, by mal autor ovlddat este
jednu vec a to je umenie ,storytellingu’, teda rozpravania pribehu.

Podla Matthiasa maju pribehy obdivuhodnu silu sUstredit nasu pozornost a pomahaju ndm
rozpoznat, ktoré data a preco suU pre nas dblezité a relevantné. Data sU totiz zmysluplné, len
ak rozumieme kontextu, a prave preto si mysli, Ze vyuZivanie dat v pribehu je vynikajucim
spbsobom, ako pouzivatela dostat do deja a umoznit mu porozumiet im.

No upozorniuje, Zze pribeh nie je vzdy nevyhnutny, ak sa jedna o jednoduchu esteticky pekne
spracovanu vizualizaciu, pripadne nema byt umelecké charakteru, kde skér mézeme vidiet
abstraktné formy vizualizacie dat. No vac¢sinou sa vizualizacia dat robi za nejakym hlbsim U&elom,
a vtedy je pribeh potrebny. (llinsky, a ini, 2010 s. 15)

Najskor si polozme otazku, na ktory chceme hladat odpoved

Aby sme mohli pouzivatela uviest do danej oblasti a nasho kontextu, je potrebné najst otazky,
ktoré mu predlozime. Matthias hovori, ze otazky by mali obsahovat nejaky Uvod do pribehu
a viest pouzivatela postupne, az kym data neprevezmu pribeh do vlastnych rik.

Kontext nam poskytne informacie, ktoré napriklad odpovedaju na otazky typu, ,Na aké data sa

pozerame?’, V akom sU ¢asovom ramci?’, ,Ktoré a ako udalosti ovplyvniuju data?"

V priklade ukazuje na vizualizaciu, ktorU vytvorili v New York Times k prilezitosti prezidentskych
volieb. Jej cielom bolo ukézat kolko krat bol dany prezidentsky kandidat spomenuty v réznych
sUvislostiach v danom tyzdni.

Play I
Bill Richardson - Dancha Euabr Rudy Giuliani
Dennis Kucinich
Hillary Clinton . Fred Thompson Mitt Romney
Joe Biden
John Edwards
Mike Huckabee
7 John McCain
Chrid Todd Ron Paul
Barack Obama
L J
For the week of: 11/13/2006 - 11/19/2006
/13/ 119/ ELECTION
u o-0-0 o 00 o oo
zm.-no.L

OBRAZOK 11 - UKAZKA VIZUALIZACIE



V pripade, ak aj uzivatel nevedel vbbec ni¢ o danej problematike, tak minimalne chapal to, Ze je
tam Casova os, ktord oznaCovala a postupne zobrazovala udalosti. Ak poznal nieCo z kontextu,
v nasom priklade to mézu byt mena kandidatov, vedel, Ze to suUvisi s prezidentskymi volbami

a az po kliknuti na otaznik sa uzivatel dozvedel cely kontext tejto vizualizacie.

Cize vizualizacii musime ako uZivatelia chapat a rozumiet, aj ked' na zadiatku mozno nepozname
cely kontext, postupnym zoznamovanim a interakciou s fiou by nas projekt mal vtiahnut do
celého kontextu a vysvetlit ndm ho. Z pohladu tvorcu nam prave vytvorené otazky maju
dopomoct v priebehu procesu tvorby dosiahnut takyto vysledok.

Ziskavanie dat

Délezitou a nelahkou Ulohou je prave ziskavanie toho, ¢o chceme vizualizovat, a to sU data.
SluZia k tomu rézne platformy, kde sU data volne dostupné. Zaujimavé data mézeme najst na
platforméach spolo¢nosti Google?, pripadne zaujimavé mdze byt vyuzit APl zndmeho periodika
New York Times.?

Samozrejme, ale zalezi, o chceme vizualizovat, pokial sa jednd o verejna data, tak vyssie
spomenuté zdroje by ndm mohli pomoct. Ak sa jedna napriklad o interné data firmy, je to
zloZitejSie a data je potrebné ziskavat inou cestou. Méze to byt napriklad pomocou systémov
a platforiem, ktoré sa v ramci firmy pouzivaju. V takom pripade je vhodné, ak je k tymto
systémom mozné pristupovat napriklad pomocou API, pripadne data exportovat.

ESte pred tym, ako chceme ziskat informacie, je zloZité prist na to, ktoré informacie chcem
zobrazovat. Ked' vieme toto, méZzeme prejst k tomu, ako tieto data ziskame, a k tomu by uz nam
mohli postadit vysSie zmienené postupy. (llinsky, a ini, 2010 s. 19)

Vizualna interpretacia dat

Opat sa budem opierat o poznatky z knihy ,Beautiful Visualization”. Pokial vieme, aké data
chceme zobrazovat a vieme ich aj ziskat je potrebné sa zaoberat otazkou, ako tieto data
budeme nasledovne interpretovat tak, aby ich uzivatel jednoducho pochopil.

RozliSujeme ich podla viacerych faktorov. M6zeme pouzit bezné vizuélne prvky, ktoré nam
napomahaju utvérat hierarchiu a doélezitost. Rozlisovat mézeme pomocou velkosti, farieb, Casu,
&asto mdézeme vidiet vizualizacie pomocou map alebo réznych planov. Dalej, ako uvadza autor, to
mo&ze byt prezentacia pomocou siete.

Velkost

Velkost je zrejme najbeznejSim prvkom vo vizuédlnej interpretécii. Pomocou velkosti vieme
rozliSovat mnoZzstvo a poukazat na rozdiel medzi danymi dvoma a viacerymi objektami. V knihe
uvadza priklad vizualizacie, ktora zobrazuje po&et Umrti v désledku drog. Pomocou velkosti
kruhov si vieme jednoducho a rychlo vyjadrit tento rozdiel.

2 (https://trends.google.com/trends/, https://www.google.com/publicdata)

3 (http://developer.nytimes.com/). 03
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OBRAZOK 12 - PRIKLAD ZNAZORNENIA INFORMACI NA ZAKLADE VELKOSTI

Farba

Farba je dalsim bezne pouzivanym grafickym principom, ktory mézeme pouzit. Pomocou farby
mo&zeme jednoducho interpretovat pozitivny rast alebo naopak Ubytok a prepad. Tento typ je

oblUbeny napriklad pri zobrazovani prepadu respektive rastu cien akcii, pripadne pri znazorfovani
pocasia.

ORDER BOOK Order book PRICE CHART Price chart

Candle ¥ Sm v  Overlay v 8:35 PM - 8:40 PM ~ 0:0.09507 H: 0.09507 L:0.09506 C

4 PA

OPEN ORDERS Orders

OBRAZOK 13 - UKAZKA Z BURZY GDAX, KDE SU FAREBNE ROZLISENE PREPADY PRIPADNE RAST CIEN BITCOINU

Autor tiez uvadza, ze je potrebné dbat na pristupnost pre slabozrakych, ktorym farba méze
spbsobovat znacné problémy. A taktiez je lepsie zobrazovat ukazovatele, kde sU rozdiely vacsie
a tym padom bude aj odtier farby kontrastnejsi, mensie odtiene farieb si mé6zeme horsie vSimat.



Lokalizacia

Casto sa mdzeme stretnUt s pouzivanim map. To je tieZ jedna z moznosti, ako mdézeme
efektivne zobrazovat data v rdmci danej lokality. Nemusia to byt samozrejme len mapy, ale
napriklad aj plan sedenia v lietadle. V priklade autor na mape vizualizuje kriminalitu v rozmedzi

desiatich rokov na Floride.

Dal&im prikladom mézu byt aj oblUbené klikacie mapy, ktoré zobrazuju kde uZivatelia na stranke

klikajo.

2008

Crimes per 100,000 people

1996
Crimes per 100,000 paople:

( L
1,000 10,000

OBRAZOK 14 - UKAZKA Z VIZUALIZACIE, KTORA ZACHYTAVA KRIMINALITU NA FLORIDE. NA OBRAZKU VEDLA
ZAS MOZEME VIDIET KLIKACIU MAPU NA STRANKE

=

Sie

Pomocou siete mézeme zobrazovat spojenia medzi uréitymi datovymi bodmi. Je to uzitocné
pri zobrazovani vzajomnych vztahov medzi dvomi a viacerymi bodmi. Mézeme takto zobrazovat
napriklad lokaciu nasich priatelov na socialnych sietach. O nie¢o podobné sa pokuUsil autor

a zobrazil svojich priatelov zo socialnej siete Facebook a ich vzajomné prepojenia.

Salt Lake City
Friends- * .

Undergraduate
Friends -

Grad-School
Friends

' Summer
Camp Friends

OBRAZOK 15 - UKAZKA Z VIZUALIZACIE, KTORA ZACHYTAVA KRIMINALITU NA FLORIDE

(@]

as

V dnesnej dobe ndm technoldgie dovoluju zobrazovat data, ktoré sa menia v priebehu ¢asu a suU
zaujimavé z dévodu, Zze mézeme sledovat ich pohyb a kazdU zmenu. Toto animované stvarnenie
je jednoznacne zaujimavejsie ako staticky obraz. M6zeme to Casto vidiet pri zobrazovani
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pohybov na burze, zmenach v anketach. Jednym zo zaujimavejsich prikladov, kde mézeme vidiet
aj predosly princip map, je vizualizdcia od New York Times, ktord zobrazovala aktudlne tweety na
mape pocas zapasu Super Bowl, ktoré sa menili v priebehu &asu. (llinsky, a ini, 2010 s. 24)

Vitaly Friedman v ¢lanku na portdly Smashing Magazine uvadza dalSie moznosti interpretacie.
Spomina beZne dostupné koléd&ové, stipcové grafy, histogramy, rézne tabulky, no v &lanku

sa skdr zameriava na nevSedné no modernejsie pristupy, ktoré dokazu taktiez efektivne
interpretovat data. Uvadza napriklad vyuzitie principu myslienkovych map, zaujimavé pristupy

vizualizacie noviniek a sprav a mnoho dalSej inSpiracie.

Priklady z tych najbeznejsich typov tu nie je potrebné rozpisovat, no uvediem niekolko
zaujimavych ukazok z ¢lanku. Viac sa podobnym prikladom budem zaoberat v druhej ¢asti
.Oblasti vyuZitia a prezentacie dat",

Myslienkové mapy

MyslienkovU mapu premietli do mapy japonského metra, na ktorej zobrazili priblizne 200
odporucanych webovych stradnok, ktoré kategorizovali podla Uspesnosti, popularity a velkosti.

o Lrwm

BaLa Music!

OBRAZOK 16 - MAPA JAPONSKEHO METRA PREROBENA NA
MYSLIENKOVU MAPU ODPORUCANYCH WEBSTRANOK



Zobrazovanie sprav a noviniek

Aplikécia zobrazovala spravy z Google News agregatora, ktoré rozliSovala pomocou velkosti

pisma, blokov a farby. Princip rozliSovania fungoval na zaklade popularity ¢lankov.
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OBRAZOK 17 - VIZUALIZACIA ZOBRAZUJUCA SPRAVY. POPULARITA CLANKU OVPLYVNUJE VELKOST BLOKU.

Dalsie priklady zobrazovania informacii

Zaujimavym prikladom je aplikacia, ktoréd zobrazovala nahrané obrazky v sluzbe Flick v redlnom

Case. Tie nasledne vyskladala do aktudlneho ¢asu.

OBRAZOK 18 - NAHRANE OBRAZKY V SLUZBE FLICKR SA VYKRESLOVALI DO AKTUALNEHO CASU.

Magazin Time pouZil vo svojej vizualizacii kopce na mape aby zddraznil hustotu americkej

populacie.

27
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ibers, 80% of the U.5. population lives in a
metropolitan area. Top five
population centers are numbered
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OBRAZOK 19 - VIZUALIZACIA HUSTOTY OBYVATELSTVA.

.Shape Of Song" zistovali, aky méze mat tvar hudba. PokuUsili sa to vizualizovat pomocou na
mieru vytvoreného programu. (Friedman, 2007)

Mad.o_nna Like & Pra-yer
Pop music has its own style of repetition,

OBRAZOK 20 - VIZUALIZACIA HUDBY.

Vizualizacia dat pomocou grafov

Tato Cast bude venovana zakladnym typom grafov, s ktorymi sa bezne stretdvame
a umoznuju nam ich vytvarat zndme programy ako Excel alebo Word. Avsak aj tak priich ¢itani
a porozumeniu nie kazdy dokéze pochopit a je nutné mat vyssiu informacnu gramotnost.

Na druhej strane mame programovacie jazyky ako napriklad Processing alebo Impure, ktoré
sice dokazu vytvérat zlozitejsie a vizudlne atraktivnejsie diagramy no ich pochopenie je este
podstatne zlozitejdie ako v pripade tych zékladnych. (Jaro$, a ini, 2017 s. 72)



Spojnicovy graf

Tento diagram vynesie datové body k mriezke a zobrazuje ich spojite pomocou liniek. VyuZziva
sa zobrazenie mnozstva v nadvaznosti na nejaky asovy priebeh. Citame ho tak, Ze sa najskor
sUstredime na osy aby sme pochopili, ¢o diagram reprezentuje. Potom skimame datové body
a ich vztah k spojniciam. Mo6Zeme z neho vysledovat trend a pripadnu predikciu trendu do
buducnosti. (Jaro$, a ini, 2017 s. 76)

+ OBRAZOK 21 - SPOJNICOVY GRAF
v OBRAZOK 22 - STLPCOVY GRAF

J]I IIIIT
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Stipcovy a skupinovy stipcovy graf

SIUzi na komparaciu hodndt réznych kategdrii v uréitom casovom bode. Graf Citame tak,
Ye porovnavame vysky stipcov, ktoré zodpovedaju mnozstvu danej premenne;j alebo teda
kategorie. (Jaro$, a ini, 2017 s. 77)

Kruhovy graf

Alebo aj kolaCovy graf slUzZi na zobrazenie pomerného mnozstva viacerych kategérii, ktoré
porovndvame a da sa tento pomer vyjadrit percentuélne. Nasledne sU pomerné Casti danej
kategdrie vyjadrene do kruhového objektu a tym vznika teda spominany kolacovy graf. Pri Citani
postupujeme tak, Ze porovnavame pomerové Sasti v ramci grafu. (Jaro$, a ini, 2017 s. 79)

OBRAZOK 23 - KRUHOVY GRAF

Kartodiagram

Znazornuje hodnoty pomocou velkosti zastupného objektu, napriklad mnozstvo zobrazime vacsi
alebo mensi kruh, ktory relativne zobrazi hodnotu. Zakladom byva geografickd mapa. Tento
diagram zobrazuje kvantitativne data, ktoré napriklad tykaju Uzemnych celkov. (Jaro$, a ini, 2017
s. 85)

Kartodiagram Hdp Evropy TR
.
3677 ® . Y
1,036 >
.
3

OBRAZOK 24 - KARTODIAGRAM



Technoldgie a software na spracovanie
a vizualizaciu dat

Castokrat sa na webovych strankach mézeme stretnUt s réznymi interaktivnymi infografikami
a inymi prezentaciami dat. Tie ndm pomahaju generovat rézne nové technoldgie a vznikajuce
kniznice na spracovanie dat. Pozrime sa na niekolko z nich.

Processing

Asi najznamejsou technoldgiou je open-source* programovaci jazyk Processing. Jeho zéklad

je postaveny na programovacom jazyku Java. Processing je velmi oblUbeny medzi umelcami

a vlastne za tym UCelom je aj vytvoreny, ako nastroj pre kreativne programovanie. Nie je velmi
zlozity, disponuje vlastnym uzZivatelskym rozhranim a kompildtorom a taktiez obsahuje mnozstvo
kniznic. Vysledky je mozné stahovat ¢i uz do rastrovych alebo aj vektorovych formatov. Jeho
tvorcovia sU Ben Fry a Casey Reas.

Od Processingu sa odvodilo niekolko dalsich variant a nadstavieb pre dalSie programovacie
jazyky. Je to napriklad o Processing.js, p5.js, ktoré suU pisane v JavaScripte a vysledok sa
zobrazuje do webového canvasus, takze vysledok je mozné zobrazovat na webe. Dalej to je
Processing, py, ¢o je mdd pre programovaci jazyk Python. (Processing Foundation)

8 .00 sketch_140514b | Processing 2.2

sketch_140514b -]

OBRAZOK 25 - VYVOJOVE PROSTREDIE V PROCESSINGU

4 Otvoreny a slobodne §iritelny program

5 Element, ktory sluzi na vykresl'ovanie vo webovom prehliadaci

31
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D3.js

Z JavaScriptovych kniznic je tiez velmi oblUbena kniznica D3.js, ktord je zamerana prave na
vizualizaciu dat a mézeme v nej vytvarat od zékladnych grafov po zloZité vizualizacie. (D3.js)

openFrameworks

Dal&im zaujimavym néstrojom je open-source toolkit openFrameworks, ktory bol podobne
ako Processing tiez vyvinuty na U&ely kreativneho programovania. openFrameworks napisany
v programovacom jazyku C++ a postaveny na OpenGL technoldgii.

Jeho vyhodami je taktiez jednoduchost, takze je vhodny aj pre zaciatocnikov, no na druhej
strane je velmi vykonny. Ma dobru uzivatelsku zékladrnu Cize komunitu, ktord sa jednak stard

o dal&i vyvoj a tvorbu kniznic ale aj o podporu pre tvorcov. Dal$ou vyhodou je, Ze je cross-
platformovy, gize je mozné ho pouzivat na réznych operaénych systémoch. (openFrameworks)

Cinder

Cinder je podobne ako openFrameworks open-source zaloZzeny na programovacom jazyku C++
a tiez bol vytvoreny za U&elom kreativheho programovania. Taktiez sa jedna o cross-platform.
(Cinder)

V prospech openFrameworks hra fakt, ze disponuje vac¢sou popularitou. Okrem toho
openFrameworks ma vyhodu v tom, ze velké mnozstvo zavislosti na open-source knizniciach,
takZze komunita ma vacsiu kontrolu nad celym nastrojom. Cinder je oproti tomu viac zavisly na
knizniciach, ktoré sU sUcastou operacného systému.

Arduino a Raspberry Pi

Urcite netreba zabudnut aj na hardware-ové moznosti, ktorymi sU napriklad Arduino a Raspberry
Pi. Jedna sa o malé jednodesktopové pocitace vo velkosti priblizne kreditnej karty. Obidve
platformy sU oblUbené a maju za sebou silny komunitu.

Arduino vSak posobi jednoduchsim dojmom. M4 vlastné vyvojové prostredie, ktoré je podobné

Processingu a prave spojenie napriklad Processingu a takéhoto pocitaca moze byt zaujimavym.
Arduino ani Raspberry Pi priamo nesliUzia na vizualizaciu, no ich sila je v doplnkoch, ktoré je

k nim mozné pripojit. M6zu byt rozsirené o rézne pohybové cCidla, senzory a tieto Udaje mozeme
vizualizovat pomocou napriklad vyssie spomenutého Processingu.
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ciel a koncept
vystupnej prace

Ked som si vyberal tému bakaldrskej prdace, tak povodnym cielom nebolo
zamerat sa na vizualizaciu osobnych ddt a socidlne siete, no vedel som
len, Ze oblast dat ma velmi zaujima. Dlho som premyslal, ako uchopit tak
rozsiahlu tému, a zdroven v nej ndjst zanietenie. Sice to trvalo relativne
dlha dobu, ale som rdd, Ze som nakoniec Siel cestou vizualizacie osobnych
dat. Teoretické zistenia a resers, ktoré som spravil na tému ddt bol

vsak velmi obohacujtici, a zamer ststredit sa na moje osobné ddta bol
dobry. Zistenia ako funguji velké spolocnosti prevadzkujiice najvicsie
socidlne siete rovnako aj to, ako pracuju s nasimi datami boli pre mna
velmi dolezité a mohol som naviazat na skiimanie, ako funguje samotna

vizualizacia dat.

Ciel prace

Pri stanoveni ciela som sa zameral na dva aspekty, a to osobny a verejny. Osobne som sa chcel
zdokonalit v tejto oblasti ako po vizualnej stranke, tak aj k pochopeniu, ako tvorit vizualizacie
dat, a aky proces je nutné dodrziavat. Verejny ciel bol poukazat ludom, ktori budu konfrontovani
s mojou pracou, ze dblezitost sukromia mdze byt dnes dblezZitejsia ako kedykolvek v minulosti -
nepochybujem o tom, Ze ludia to vnimajuy, no Castokrat sa podla toho aspor podla mdjho nazoru
nespravaju. Rovnako Castokrat nevieme, a sam som nevedel, aké informacie o nas zbieraju.

Povodny zdmer bol zozbierat data zo vSetkych platforiem, ktoré zbieraju moje informacie,
avsak rozsah vSetkych dat by bol nad rozsah bakalarskej prace. Preto som sa rozhodol zamerat
len na jednu platformu (Facebook) a venovat sa jej viac do hibky. Zber dat prebiehal od mojej
registracie z 2. marca 2009 do 29. marca 2019, kedy som data stahoval. Aj preto som pracu
nazval ,10 years on Facebook’”.



Koncept

Musim povedat, Zze koncepcna cast bola pre mna jednoznacne najtazsia ¢ast projektu. Bolo
potrebné najst vhodné riesenie, aby boli vyssie spomenuté ciele splnené a idea bola vhodne
odprezentovana.

V koncepte samozrejme tvoria hlavnu ¢ast grafy, ktoré sU segmentované do viacerych

celkov (kategdrii). Tieto informécie sU rozdelené na segmenty ako ,Base data" - zékladné
informécie o autorovi (0 mne), ,Friends data" - pohlad na pomer priatelov a dalich kontaktoy,
ktoré o autorovi Facebook drzi. ,Interaction data" - zobrazuje sUkromné a verejné interakcie
autora. Interakciami sa mysli kazda zmienka, ktord bola autorom zaznamenand na Facebooku.

V pripade sukromnych dat, tak sU to spravy alebo vyhladavania. V pripade verejnych suU to
statusy, komentére alebo reakcie ,padi sa mi to" DalSou kategdriou sU ,Location data" ktoré
zaznamenavajU najCastejsie navstivené miesta. Treba podotknut, Zze nakolko nebola aplikacia
socidlnej siete pouzivana vacsinu zo sledovaného obdobia, tak tieto Udaje nembézeme hodnotit
ako Uplne presné. Jednou z alternativ na lokalizaciu je vyuzit data, ktoré zaznamenavaju

z prihlasovania pomocou IP adresy. No problém je, ze tieto data nie sU Uplne presné, nakolko IP
adresa v pripade napriklad prihlasovania cez mobilny internet nemusi koreSpondovat s miestom,
kde som sa aktuélne nachadzal. Dal$ou kategdriou sU ,Advert data’, kde je zobrazeny autorov
referencny reklamny profil. V zavere sa nachadza uz len kratke zhodnotenie.

Druhym vyraznym prvkom je autorska Cast, ktorej Ulohou je zobrazit moju reakciu ako autora

a vlastnika dat na niektoré vysledky, ktoré sa daju z grafu vycitat, sU pre mna kontroverznejsie
a mali by zvyraznit tento problém u publika. Tato ¢ast je doplnena o ,chatbota’, ktory reaguje
v mene Facebooku a snazi sa odpovedat na dany problém.
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Zber dat

Délezitou sucastou bolo zozbieranie vsetkych potrebnych dat. To prebiehalo postupne z kazdej
platformy samostatne. Konkrétne sa jednalo o platformy Facebook (4,69 GB), Google (6,7 GB +
priblizne 9 GB dat z Gmailu), Instagram (106,5 MB) a ostatné platformy (Spotify, Garmin, Apple),
ktorych suéet bol minimalny (do 30 MB). Konkrétne posledne menovany Apple ma zaujal, kedze
moje oCakavania boli vyrazne vyssie. Ved predstava, ze zariadenia tejto spolo¢nosti so mnou
stravia poCas dria najviac Casu sa vyrazne liSila od reality. Data na stiahnutie boli vo velkosti 22,5
MB. Péatral som, preco tomu tak je, a podla zisteni z ich stranky sa prave Apple snazi dbat na
bezped&nost svojich pouzivatelov a tieto informécie dalej nepouziva (Apple.com). Otazka do akej
miery sa tomu da verit, no myslim, ze pri tak velkej spolo¢nosti, ako je Apple, si nembzu dovolit
zavadzat svojich pouzivatelov. Na druhej strane Google velky ¢ast dat ukladd, a to napriklad aj
Udaje z OS Android, pokial zariadenie s tymto OS vlastnite.

Rozdelenie dat

Potom, ako som mal k dispozicii vSetky potrebné informacie, bolo potrebné rozanalyzovat data

a vybrat tie vhodné. Facebook umoznuje stiahnutie dat v HTML alebo JSON formate. HTML
format je sice pohodinejsi a dé sa lepsie ¢itat, no pre moje potreby som potreboval surové

data, a preto som zvolil JSON format, ¢o je v jednoduchosti objekt, ktory umozruje ukladat,
prijimat a posielat texty alebo polia, a nad nimi mézeme pomocou napriklad JavaScriptu vytvarat
potrebné operacie. Napriklad mézeme prijat tieto subory zo serveru, vytiahnut si potrebné
informacie a zobrazit ich na webe uZivatelovi. (w3schools.com)

Kedze tieto JSON sUbory obsahovali aj veci, ktoré pre mna neboli relevantné a vedel som, Ze ich
nebudem zobrazovat kvéli napriklad zloZitosti alebo kvoli sikromiu ludi (napriklad obsah sprav),
bolo potrebné tieto sUbory ,rozparsovat’ na to potrebné. VyuZivaji sa nato rézne programovacie
jazyky, no nakolko ovlddam na nejakej pokrocilejSej Urovni len JavaScript, pouzil som ten.

V dalSom procese zobrazovania dat som zistil, Ze skvelym nastrojom je Excel, a moje
nadobudnuté zru€nosti zo strednej Skoly a hodin informatiky mi teraz padli naozaj vhod. Pouzival
som najma Excel na tvorbu kontingen&nych tabuliek a tiez jeho verziu pre Google Docs - Google
Spreadsheet, ktory umoznuje vytvaranie JavaScript funkcii nad jednotlivymi polami. To mi

velmi zjednodusilo samotné spracovanie dat, a nemusel som v8etko ,rozparsovavat’ pomocou
Cistého JavaScriptu. Google Spreadsheet umozfiioval pomocou tohto scriptovania jednak import
JSON suUborov, ¢o zakladna verzia Excelu neumoznuje, a tiez napriklad vypocet datumu, ktory



Facebook uklada v milisekundach, a bolo potrebné ho prekonvertovat. Tieto data boli postupne
vyselektované o tie nepotrebné, a tie potrebné boli rozdelené do kategdrii, ktoré som spominal
v kapitole ,4.2 Koncept"

location. json

]
2 Name Coordinate Latitu Coordinate Long Creation Timesta
3 Liptovske Matiasovce 49.1528 19.54553 1484142770
4 | LiptovskA; Sielnica 49.12951 19.51832 1484141590
5  Liptovsky Mikulas 49.08423 19.60983 1484140094
6  Liptovsky Mikulas 49.08849 19.60998 1484139716
7 | Liptovsky Mikulas 49.08351 19.60701 1484138940
8 | Liptovsky Mikulas 49.08709 19.60531 1484137936
9 Liptovsky Mikulas 49.08401 19.61909 1484137270
10 | Liptovsky Mikulas 49.09083 19.60178 1484136306
11 Liptovske Matiasovce 49.15313 19.654577 1484134100
12 | Kvacany 49.1823 19.57268 1484133018

OBRAZOK 25 - PREVOD JSON FORMATU DO CSV

Definovanie cielového publika a vytvorenie pribehu

Toto boli dva nutné kroky, ktoré som si potreboval ujasnit pre dalsi priebeh. Publikum, ktoré
bude konfrontované s mojou pracou, nie je to len vedUici prace a oponent, ale aj dalsi, ktori sa
zU&astnia obhajob a naslednej vystavy ako komisia a navStevnici. Vedel som, Ze koniec koncov
to budu prevazne studenti a takmer vsetci budu z kreativheho prostredia.

Je to dolezité preto, aby som mohol najst vhodny spdsob, akym budem interpretovat zistenia

a data. Bolo nutné obalit koncept do pribehu, ktory bude pre danu skupinu publika vhodny,

a nielen pre publikum, ale pribeh je potrebny aj pre samotné pochopenie grafov a podanie
findlnej myslienky, a tiez som chcel dodrzat istU linearitu. Namieste preto boli otazky - ma to

byt viac vizuadlne? Alebo naopak pragmatické? Bude to skdr data-estetika? Alebo zobrazenie
pomocou napriklad typografie? Ma to byt interaktivne alebo vytlacené na papiery? Myslim, ze vo
findle sa jedna o nejaky kompromis vSetkého.

Vyber vystupného média

Ako vystupné médium som zvolil webovU prezentéciu, nakolko mojim cielom bolo priniest do
vysledku dynamiku a interaktivitu. S tym sUvisel dalsi postup préac ako vytvorenie drétenych
modelov, tvorba prototypu, vymyslenie animacii, a tak dale;j.

StruktuUra webu

Nakolko som sa rozhodol, Zze vystup bude interaktivnym médiom, a teda web, bolo potrebné
si ujasnit, akym stylom bude web robeny. Prave preto som vytvéral wireframes, ¢o je zakladny
model bez akychkolvek vizudlnych prvkov a slUzi na ukazku rozlozenia prvkov na webe. Web sa
skladal z obsahovej Casti a Casti, kde sa mala objavovat moja autorska reakcia.
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Obsahova cast

V obsahovej Casti sU zobrazené grafy a vSetky ostatné vizualne a navigacné prvky.

Autorska reakcia + Chatbot

Tato ¢ast ma byt vizualne odliSend a vyraznejsSia. SlUZi na zobrazenie autorskej reakcie, ktoru
doplfia chatbot, ktory reaguje na autorovu otazku/reakciu.

Pri navrhovani chatbotu bolo nutné sa zamysliet moznymi stavmi a hlavne, ako to bude

v principe fungovat. Pri zobrazeni danej sekcie sa v pravej Casti zobrazi moja reakcia, a ndsledne
sa spusti chatbot, ktory sa snazi odpovedat alebo nejak reagovat na moju autorsku reakciu.
Snazil som sa vierohodnost zachytit v detailoch, teda najskér sa zobrazi stav, ked chatbot zacne
reagovat a este len piSe, nasledne prichadza stav, ked' sa sprava zobrazi. Toto sa opakuje, kym
sa nezobrazia vSetky predpripravené spravy. Mozné je, Ze sa chatbot nieCo opyta. V takom
pripade sa zobrazia mozné odpovede, na ktoré moze ¢lovek obsluhujuci prototyp odpovedat.

social peer group? what the f**k social peer group? what the f**k social peer group? what the f**k
does it mean? does it mean? does it mean?

< It is your social status and we use it for
suggesting relevant advert for you.

Btw, some students from your University are
going to the Golden Apple Cinema to X-Men:
Dark Phoenix today, would you like to join?

facebook typing ... yes / no

OBRAZOK 26 - UKAZKA STAVOV (REAKCIA > FACEBOOK PISE 5> ZOBRAZENIE ODPOVEDE)

Textova Cast webu

Ked uz som mal vytvorené wireframes bolo potrebné sa zamysliet nad presnymi textami,
ktoré pouzijem. Je pravda, ze v obsahovej Casti, kde sa nachadzali grafy, tych textov vela

nie je, no ddlezitou sUcastou bola Cast s autorskou reakciou a chatbota, kde bolo potrebné
napisat reakcie, no taktiez nasimulovat odpovede chatbota. Data, ktoré chatbot zobrazuje, boli
inSpirované oficidlnymi zdrojmi Facebooku pripadne inymi médiami, no tie bolo potrebné nejak
zaobalit.

Snazil som sa jednak do reakcii ale aj do odpovedi chatbotu vniest neformalny az ironizujici
Styl, ktory by mal mat miestami vtipnejsi podtén. Odpovede chatbotu sU na jednej strane
pisané redlne, no tiez bolo zdmerom, aby bolo vidiet, Ze je to len pokus o redlnost a Ze je to len
nedokonaly chatbot, ktory nie je Clovek.
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Gorazd Ratulovsky 25/01/1994 Starting Adult Life
o

First chapter

Base data

Second chapter

Friends data

Third chapter

Interaction data

Fourth chapter

Location data

Fifth chapter

Advert data

Sixth chapter

Conclusion

+ OBRAZOK 27 - UKAZKA WIREFRAME (ZAKLADNE DATA O AUTOROVI)
v OBRAZOK 28 - UKAZKA WIREFRAME (UKAZKA AKO BUDE VYZERAT REAKCIA AUTORA A CHATBOT)

ask facebook

Gorazd Ratulovsky

First chapter

Base data

Second chapter

Friends data

Third chapter
Interaction data

Fourth chapter

Location data

Fifth chapter

me: social peer group? what the f**k
Advert data *

does it mean?

Sixth chapter

Conclusion

fb: It is your social status and we use it to suggest to
you relevant advert.

fb: Btw, some students from your University are going
to the Golden Apple Cinema to watch X-Men: Dark Phoenix
today, would you like to join them?
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First chapter

Base data

Second chapter

Friends data

Third chapter

Interaction data
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Location data
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Advert data

Sixth chapter

Conclusion
+ OBRAZOK 29 - UKAZKA WIREFRAME (ZOBRAZENIE DAT PRIATELOV V POMERE S KONTAKT LISTOM)
v OBRAZOK 30 - UKAZKA WIREFRAME (UKAZKA AKO BY MALO VYZERAT ZAVERECNE ZHODNOTENIE)
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First chapter
Base data
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‘Third chapter

Interaction data

Fourth chapter

Location data megabytes dat - také mnozstvo je mnozstvo papiera vo formate A4, hmotnost v kg - ak by sme papier

Fifth chapter som vytvoril za 10 rokov pouzivania ktoré by moje data spotrebovali poloZili na véhu. Moja véha je 91 kg,

Advert dat . N A
vert data socialnej siete facebook v pripade tlace takZe moje data ma uZ prevazili )

Sixth chapter

Conclusion

miliard dolarov, taka je trzna je priemerna hodnota v EUR,
hodnota spoloénosti facebook ktoru facebook zarobi
za rok 2018 ' za uzivatela (metrika ARPU)




Vizualne spracovanie

Vysledkom predchéadzajucich krokov je findlne spracovanie uz aj s grafickymi prvkami. Jednak
bolo potrebné vytvorit vizudlny styl celému konceptu, ktory sa tykal celkovej prezentécie, ale
dost zdsadné bolo vytvorit grafické principy pouzité na grafoch. Velmi ndpomocnym mi bol
lllustrator, ktory mi dokazal vytvorit niektoré grafy, a ja som ich uz len graficky upravil podla
mojich predstav a potrieb.

V kapitole ,Vizudlne spracovanie konceptu a vizualne principy” sa jednotlivym grafickym
pristupom venujem podrobnejsie.
OBRAZOK 31 - VIZUALNE RIESENIE UVODNEJ OBRAZOVKY
OBRAZOK 32 - FINALNE RIESENIE OBRAZOVKY ZAKLADNYCH INFORMACIT
OBRAZOK 33 - FINALNE RIESENIE OBRAZOVKY POMERU PRIATELOV VS. KONTAKT LIST
OBRAZOK 34 - FINALNE RIESENIE ZOBRAZENIE TRENDU INTERAKCI{ DAT OD ZALOZENIA PO SUCASTNOST

OBRAZOK 35 - ZOBRAZENIE AKE SPOLOCNOSTI NA MNA ZAMERNE CIELILI SVOJE REKLAMY

v OBRAZOK 31 - VIZUALNE RIESENIE UVODNEJ OBRAZOVKY

10 yearson
facebook
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Gorazd Ratulovsky 25/01/1994 Starting Adult Life
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v OBRAZOK 33 - FINALNE RIESENIE OBRAZOVKY POMERU PRIATELOV VS. KONTAKT LIST

Jriends data
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Yeah 559 friends it is corrent... but
what is 593 people in my contact
list? How did they get there... and
what is the contact list?

People in contact list | B Friends on Facebook

< Itis your social status and we use it for

suggesting relevant advert for you.

< Btw, some students from your University are
going to the Golden Apple Cinema to X-Men:

: 7 ! E . 9 4 . ’ . Dark Phoenix today, would you like to jol
: r .

DATA IN KB DATA IN € )

interaction data




interaction data
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1000
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locarion data

+ OBRAZOK 34 - FINALNE RIESENIE ZOBRAZENIE TRENDU INTERAKCI{ DAT OD ZALOZENIA PO SUCASTNOST
v OBRAZOK 35 - ZOBRAZENIE AKE SPOLOCNOSTI NA MNA ZAMERNE CIELILI SVOJE REKLAMY
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grafy a vizuali—
zacia dat

DoleZitou sucastou boli samozrejme grafy a ich pouZitie. Ukazovalo sa
viacero ciest, ako tie ddta zobrazit - ist viac do data-estetiky a niecoho
experimentdlnejsieho alebo pracovat so zdkladnymi typmi grafov.

KedZe cielom bolo podat vysledok c¢o najjasnejsou formou, zvitazila
druhd moznost. Rozmanitost dat ma printitila zamysliet sa nad réznymi
moznostami, ako zistené informdcie interpretovat. Pre nie vsetky typy
tdajov bolo vhodné pouzit graf, ako ho pozname, nieco bolo potrebné
vizualizovat pomocou typografie a skor sa zamerat na to, aby to posobilo

ucelene.

Interpretacia pomeru a mnozstva

V mojom pripade som musel riesit interpretaciu mnozstva pri vyjadreni mnozstva zaujmov
v jednotlivych kategéridch zaujmov. V tomto pripade som pouZil horizontélny stipcovy graf.

Dal&im prikladom zobrazenia pomeru a zaroveri mnozstva bolo zobrazenie mojich priatelov na
Facebooku vs. kontaktov, ktoré si Facebook automaticky stahuje a uklada. V tomto pripade som
pouzil kruhovy diagram.

Interpretacia lokality

Kedze Facebook zaznamenava aj to, kde sa nachddzame v dany Cas, chcel som poukéazat aj
na tento fakt. KedZe v datach je mozné najst od, samozrejme, miesta a GPS suradnic az po
den, kedy sme sa v tej lokalite nachadzali. Na toto zobrazenie som pouZil mapu, v ktorej som
interpretoval zistené informacie.



Interpretacia ¢asu (mnozstva v ¢ase)

V pripade sekcie ,interaction data’ bolo mojim cielom zobrazit akUkolvek moju interakciu
vytvorenuU na Facebooku od registracie. Za interakciu je povazované kazdé vyhladavanie, kazda
odoslana sprava, kazdéa reakcia na prispevok, zmena statusu na ,Facebook wall" alebo komentar.

Zaujimavy mi priSiel pohlad na tieto data v ¢ase a pohlad, ako sa menilo moje spravanie v rdmci
rokov a dospievania. V mojom pripade mdzem povedat, Zze mladicka nerozvaznost u mna zohrala
rolu, no ¢im som bol starsi, tak som si uvedomoval hodnotu toho, ¢o na sociélnych sietach
vyslovim, a kde svoju stopu zanecham. Dal$im faktom urdite je, Ze Facebook uZ nie je tak trendy
socidlnou sietou ako pred par rokmi. Zaujimavy pohlad by sa mohol naskytnut pri porovnani
viacerych ludi za rovnaké obdobie a v rovnakom veku.

Pre tento typ informacii bolo prioritou ukazat trend pouzivania v ¢ase a mnozstvo pre dany rok
alebo aj celkovo bolo az druhoradym kritériom. V tomto pripade som pouzil liniovy graf.

Interpretacia ostatnych dat

Facebook o nas uklada obrovské mnozstvo dat a pristupov, akymi ich mézeme zobrazit, je vela.
Kazdopéadne su typy dat, ktorych zobrazovanie v grafoch, ako ich pozname, nie je nutné alebo
mozné. Moze sa jednat o klasicky zoznam polozZiek alebo zékladné Udaje o pouzivatelovi, kde
efektivnejsim spésobom je zobrazit data v celku a jasne.

Ja som napriklad pracoval s datami, ktoré vedU o mne. SU to bezné informacie ako moje meno,
vek, rodinny stav, pracovné skUsenosti ale aj pre mna celkom zaujimavé informacie, ktoré o nés

vedu ako socialne zaradenie, alebo aj zoznam mojich ex-priateliek.

Tieto informacie som sa snazil zoradit do relevantnych skupin a hodnoty zobrazit len pomocou
textu.

Dal&im typom Udajov, ktoré zobrazujem, sU spolo&nosti, ktoré zdmerne cielili na moju osobu. Je
to klasicky zoznam firiem a Ziadne dalSie Udaje ako napriklad, kedy na mna cielili, alebo kolko
krat nemam k dispozicii. Preto som sa zamysilal, ako priniest mozno trosku inakosti a nezobrazit
len klasicky zoznam. Logéa spoloc¢nosti som dal do kruhovych mask a vytvoril som akési pole,

v ktorom sa tieto spolo¢nosti nachadzaju a pridal trochu dynamiky a interakcie. Pri prvom
zobrazeni sa toto pole rozbije a tieto drobné kruhy do seba mbzu nardzat.
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vizudlne spracovanie
konceptu a vizudlne

principy

Farby

Pociatoc¢ny zdmer bol skusit pouzit rozmanité palety, no nakoniec som sa dostal ku kombinacii
modrej a bielej. MoZe sa to zdat ako klisé, kedZe podobnu paletu Facebook pouziva aj v brande,
no myslim, Ze podobnost nie je zla, a prave naopak si to mézeme spojit hned s tym, ¢o
komunikujeme. A zaroven pouzita farba je vyrazne sytejsia ako brandova. Doplnkova farba
oranzovo-hneda s naddychom zlatej farby, ktord mi napomaéhala najma pri odliSovani grafov.

Typografia

Typografia zohrdva v mojom rieSeni zdsadnu ¢ast, a to nie len z estetického hladiska ale aj
funk&ného. Mojim cielom bolo vo findlnom rieseni rozlisit rolu autora a rolu Facebooku. A vhodné
mi prislo pouzit dve typy pisma, teda presnejsie dve rozlicné pismové rodiny a z rozli¢nej
klasifikacie.

Kritérium pre pismo pouzité najma pre reakcie autora bolo, aby podciarklo ideu, Ze je to reakcia
redlneho Cloveka a nie nejakej digitalnej formy. Malo by byt preto dynamickejsie, tradi¢nejsie,
l[udskejsie no tiez vizuélne vyrazné. Zvolil pismovu rodinu ,Tabac G1" od ,Suitcase Type Foundry”,
ktord je serifového typu. Pracoval som nakoniec s rezom SemiBold Italic, ktory spifia kritéria.

Druhy typ pisma ma evokovat reakcie Facebooku. Kritérium bolo, aby pismo pbsobilo viac
digitélnejsie, geometricky a strojovejsie. Zvolil som pismovu rodinu ,Pepi” taktiez od ,Suitcase
Type Foundry', konkrétne rez Medium.

Principom je vhodna kombinécia tychto dvoch pisiem nie len v rdmci odstavcov, ale aj v ramci
slovného spojenia alebo vety. Takdto kombinéacia vyzdvihuje zadkladnu ideu, a zaroven to vyzerd
prijemne aj z estetického hladiska.



#000000

#IFFEff

Tabac GI SemiBold Italic

I like my data but Facebook loves it more
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zaver

»Keby som mal k dispozicii hodinu na zvladnutie problému, na ktorom
by zavisel moj Zivot, stravil by som 40 mintit jeho studiom, 15 mintit jeho
analyzou a 5 mintit jeho riesenim.

Albert Einstein

Tento citat vystihuje proces k pristupu spracovania zaverecnej prace - akurat v tomto pripade
neslo o Zivot, a ak by sa eSte nejakd minUtka naviac pridala k rieSeniu, tak by bol kazdy autor
rozhodne spokojnejsi.

Teoreticka Cast prace mi umoznila nazriet celkom podrobne do problematiky dat

a ich vizualizacie a predstavovala obrovsky prinos pre mra samotného, a to nie len po profesijnej
stranke tykajucej sa designu spracovania, ale aj po stranke problematiky dat a sukromia ludi

v digitdlnom priestore. Taktiez verim, Ze tato praca vSetkych, ktori mali moznost si ju precitat,
obohatila aspor o zlomok novych informéacii a vyvolala v nich pripadnu otdzku spojenu

s ochranou vlastného sukromia.

Dovolim si povedat, Ze nakoniec sa mi podarilo dostat k ucelenému konceptu prezentacie
samotnych dat, ¢o bola rozhodne najtazsia ¢ast celého projektu. Vzhladom na to, ze njjst
spobsob ako zobrazit vSetky dostupné data tak, aby to davalo zmysel, predstavovalo tU najvacsiu
vyzvu. Ked som vsak zvladol spracovévanie surovych dat, vizudlne spracovanie bolo uz len

pre mna skrz profesijné skUsenosti prijemnou ¢innostou na zaver. Tym vSak nie je myslené, ze
projektova Cast bola jednoduch3, ale analyza a studium teoretickych poznatkov bolo zlozitejsie,
a naopak v tej praktickej Casti som sa citil viac doma. M6zem teda rozhodne povedat, ze

tato praca bola pre mna zdsadnd minimalne v tom, Ze mi ukédzala, kde sU moje prednosti a aj
nedostatky, a na ¢om mam v bududcnosti pracovat.
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